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xploratorio de Datos

Medidas Descriptivas

Estadistico ¢ Qué mide? Robustez
Media (x) Centralizacién de la distribucion No
Media recortada (Xyimm) Centralizacién de la distribucion Si
Mediana (x) Centralizacion de la distribucion Si
Media Geométrica (Xg) Centralizacion de la distribucion Si
Varianza (s2) Dispersion de la distribucion No
Desviacién Tipica (s) Dispersion de la distribucion No
Rango (R) Dispersion de la distribucién No
Rango Intercuartilico (Ry) Dispersion de la distribucion Si
Desviacion Absoluta Mediana (MAD) Dispersion de la distribucion St
Coeficiente de variacion (C.V.) Dispersion/centralizacion de la distribucion No
Coeficiente de Asimetria (9;) Forma de la distribucién No
Coeficiente de Curtosis (97) Forma de la distribucién No
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Andlisis Exploratorio de Datos

Medidas Descriptivas

Media Recortada (trimmed mean):

1 n—[an]
Xtrimm = nT[an] A Z X (i)
i=[an]+1

siendo « € [0,0.5] y [x] el mayor entero < x.

@ Robusta a veces (dependiendo del valor de «).

X —exp{ Zlog (x; }

@ Se utiliza habitualmente para describir datos positivos.

Media Geométrica:

@ Estima la verdadera mediana de la distribucién log-normal
(Y ~ LN(u,0?) siy sélo silog(Y) ~ N(u,0?)).

@ X, < X (se da laigualdad si y sélo si todas las observaciones son
iguales).

@ Robusta (del mismo modo que la mediana).
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atorio de Datos

Medidas Descriptivas

Desviacion Absoluta mediana:

MAD = mediana(|x; —%|, i=1,...,n)
@ Robusta.
Coeficiente de Asimetria:
1§ )3
A~ _n 2z (X — %)
m=-——3
s
@ %, = O—distribucién simétrica. 7; > O—distribucién asimétrica hacia
valores grandes de la variable. 4; < O—distribucién asimétrica hacia
valores pequefios de la variable.

@ No robusta.

Coeficiente de Curtosis: ~
o %Z?:l(xi - x)4
"2 = a4~ 3
@ 9, = O—distribucién normal. 4, > 0-mds apuntada que la distribucién

normal. 4, < 0—mds aplastada que la distribucién normal.

@ No robusta.
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Andlisis Exploratorio de Datos

Estimacion de la densidad

Estimadores nucleo de la densidad

@ Muestra: xq,...,x,.

@ Estimacion de la funcion de densidad:

f@)—iflj;K (5")

e K(-) es la funcién nicleo (habitualmente una funcién de
densidad). Consideraremos la funcién de densidad de la N(0, 1).

e bes el ancho de banda. En nuestro caso representa la desviacion
tipica de la funcion nicleo, pues éK (*5*) es la densidad de la
distribucién N (x;, b*)
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Andlisis Exploratorio de Datos

Estimacion de la densidad
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Andlisis Exploratorio de Datos
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Andlisis Exploratorio de Datos

Funcion de distribucion empirica

Graficos de Cuantiles o de la funcion de distribucion empirica
® Muestra ordenada de menor a mayor: xyy, - - - , X(»)

@ Estimaciénde p; = P(X < x(;): pii=1,...,n
j s x < X
o b= tie{l..onfin <xpt

i n
° pi= %,ae [0, 1].

Nombre a Distribucion habitual
Weibull 0 Weibull, Uniforme
Mediana 0.3175 Varias
Bloom 0.375 Normal y otras
Cunnane 0.4 Varias

Gringorten 0.44 Gumbel

@ Funcién de distribucién empirica:

o Distribucién discreta: F(x) = p; si Xy < x < X1y, x € R.
o Distribucién continua: F(x) = (1 — r)p; + rpiy1, con )
7= 7_’(_"(/) —, X € R.
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s de Datos

Transformaciones de Box-Cox

Dado x > 0, definimos

o — S A#£0

log(x) si A=0

Transformaciones de Box-Cox

lam=-1

x(lambda)
00




Andlisis de Datos

Graficos Q-Q

@ Eje X: q1,...,qn siendo g talque P(Z < q;) = pi, i =1,...,n,
yZ ~N(0,1).

e Eje Y: x(q),...,X(,) muestra ordenada de menor a mayor de la
poblacién X.

° P(X <x@)) ~pii=1,...,n

Si X ~ N(u,o?), entonces

. X —
pi=PZ<q)=P——t<

y, por tanto
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Andlisis de Datos

Graficos Q-Q

o SiX ~ N(u,o?):

Nube de puntos en forma de | J: distribucién asimétrica a la
derecha respecto a la campana normal.

Nube de puntos en forma de (): distribucién asimétrica a la
izquierda respecto a la campana normal.

Nube de puntos en forma de S: distribucién mds apuntada que la
campana normal.

Nube de puntos en forma de S invertida: distribucién mas
aplastada que la campana normal.

Nube de puntos en dos lineas separadas: mezcla de
distribuciones.

Nube de puntos con puntos alineados salvo uno aislado: valor
extremo.
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Gréficos Q-Q

Distribucion asimétrica _
a la derecha respecto a la Normal Normal Q-Q Plot
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Graficos Q-Q

Distribucién mas aplastada _
que la Normal Normal Q-Q Plot
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Disefio de Experimentos

Comparacion de dos Poblaciones: Medias o Centralizacion

MUESTRAS INDEPENDIENTES:
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Comparacion de dos Poblaciones: Medias o Centralizacion

MUESTRAS INDEPENDIENTES:
e TEST PARAMETRICO:

o VARIANZAS POBLACIONALES IGUALES:Test de t-Student
o VARIANZAS POBLACIONALES DIFERENTES:Test de Welch
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Disefio de Experimentos

Comparacion de dos Poblaciones: Medias o Centralizacion

MUESTRAS INDEPENDIENTES:
e TEST PARAMETRICO:

o VARIANZAS POBLACIONALES IGUALES:Test de t-Student
o VARIANZAS POBLACIONALES DIFERENTES:Test de Welch

Para contrastar si las varianzas poblacionales son iguales utilizamos el
test de F-Snedecor.
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Disefio de Experimentos

Comparacion de dos Poblaciones: Medias o Centralizacion

MUESTRAS INDEPENDIENTES:
e TEST PARAMETRICO:

o VARIANZAS POBLACIONALES IGUALES:Test de t-Student
o VARIANZAS POBLACIONALES DIFERENTES:Test de Welch

Para contrastar si las varianzas poblacionales son iguales utilizamos el
test de F-Snedecor.

@ TEST NO PARAMETRICO:Test de Mann-Whitney-Wilcoxon de
suma de rangos.
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Comparacion de dos Poblaciones: Medias o Centralizacion

MUESTRAS INDEPENDIENTES:
e TEST PARAMETRICO:

o VARIANZAS POBLACIONALES IGUALES:Test de t-Student
o VARIANZAS POBLACIONALES DIFERENTES:Test de Welch

Para contrastar si las varianzas poblacionales son iguales utilizamos el
test de F-Snedecor.

@ TEST NO PARAMETRICO:Test de Mann-Whitney-Wilcoxon de
suma de rangos.

MUESTRAS APAREADAS O RELACIONADAS:
e TEST PARAMETRICO:Test de t-Student
@ TEST NO PARAMETRICO:Test de Wilcoxon de rangos con signo.
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